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Resumo

Neste estudo é desenvolvida a metodologia da analise de cointegragdo e dos modelos ECM aplicados a
procura turistica em Portugal — objectivo principal do nosso estudo — sendo também analisados alguns
modelos de séries temporais univariados. Os paises sobre 0s quais recaiu a nossa analise foram a
Alemanha, Espanha, Franca, Holanda e Reino Unido, uma vez que estes sdo 0s principais paises
emissores de turistas. O periodo de analise corresponde aos anos de 1975 a 1994 (dados anuais), € 0s
dados de 1995-1997 foram utilizados para efectuar previsdes, com um horizonte temporal de um ano. Um
estudo comparativo em termos da precisdo das previsdes entre os modelos ECM e os modelos Naive 1 e
2, Alisamento Exponencial e Analise da Curva da Tendéncia mostrou que os resultados obtidos para 0s
modelos ECM sédo desapontantes, a semelhanca de Kulendran e King (1996). Os modelos Naive 1 e 2

mostraram ser 0s melhores modelos de previsao, seguidos do modelo de alisamento exponencial.

Palavras - Chave: Previsdo, Procura Turistica, Cointegracdo, Modelos ECM, Modelos Univariados.

1. Introducéo

Durante as Ultimas décadas o turismo tem sido reconhecido como uma das maiores industrias do mundo
excedendo a importancia de muitas outras actividades em termos de emprego e receitas. O seu
crescimento ocorreu tanto nos paises industrializados como nos paises em desenvolvimento e
consequentemente as relacdes entre empresas a nivel mundial sofreram também um aumento (Sinclair e
Stabler, 1991).

De acordo com Cunha (1997), "O turismo é uma das actividades mais relevantes nas relacdes

internacionais ultrapassando, em alguns casos, 0 comércio internacional, as remessas de emigrantes e 0s
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movimentos de capitais que se estabelecem entre 0s paises. Por vezes, as receitas turisticas internacionais
ultrapassam as receitas geradas pelas exportagdes de mercadorias e, noutras, financiam integralmente as

importac0es totais de alguns paises" (pag. 213).

Relativamente a Portugal, o sector do turismo foi sem duvida durante as UGltimas trés décadas o que
apresentou o maior crescimento (com alguns sobressaltos) de entre todos os sectores econémicos (DGT,
1994). A entrada de Portugal na Comunidade Europeia foi um dos factores mais relevantes para o

aumento da importancia do nosso pais como destino turistico (Ministério do Comércio e Turismo, 1991).

De facto, durante a década de 80 Portugal afirma-se como um dos principais destinos turisticos mundiais.
Em 1989, por exemplo, ocupava o 13° lugar no "ranking" dos paises mais procurados pelos turistas a
nivel mundial - 1.8% da quota de mercado a nivel mundial (Norberto, 1995). No entanto, a partir de 1990
e de acordo com os indicadores mais representativos, o0 turismo portugués apresentou uma quebra
(entradas, dormidas, receitas) apos anos de crescimento. Consequentemente o saldo da balanga turistica
sofreu também um abalo (Cunha, 1997). A perda da qualidade das condigdes de recepcéo, a falta de
resposta rapida as alteracGes da procura, a excessiva exploracdo do slogan “sol e mar", entre outros

factores, contribuiram para tal situagéo.

O turismo portugués depende de um nimero reduzido de mercados sendo a Espanha o pais emissor mais
significativo. O Reino Unido, a Alemanha, a Franca e a Holanda sdo os que seguidamente e por ordem
decrescente apresentam um maior peso neste fenémeno, embora em menor percentagem que a verificada

para Espanha (Ministério do Comércio e Turismo, 1991; Smith e Jenner, 1998).

Apesar de actualmente haver uma preocupacéo quer pela oferta de novos produtos, quer pela procura de
novos mercados, estes paises continuam a ser 0s que maior peso tém em termos da emissao de turistas,

dai que estes sejam 0s cinco paises emissores que se considerardo no presente estudo.

Sdo varios os métodos usados na previsdo da procura turistica. A metodologia apresentada é desenvolvida
no quadro da analise de cointegracdo e dos modelos de correccdo de erros. A comparagdo com outros
modelos (séries temporais univariadas) em termos de performance de previsao é também analisada. Este
procedimento € alids frequente no contexto da previsdo da procura turistica (Witt & Witt, 1992; Witt &
Witt, 1995; Witt & Martin, 1989; Liu et al., 1996; Kulendran e King, 1996, entre outros).

O artigo esta estruturado da seguinte forma: a sec¢do dois aborda a metodologia utilizada, e na seccao trés
é feita uma referéncia quer as variaveis, quer aos dados utilizados. Os resultados dos modelos s&o

apresentados na secgdo seguinte. As conclusdes séo elaboradas numa secgéo final.
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2. Metodologia
2.1 Anélise da Cointegracao

Até finais da década de 70, os economistas e mais especificamente aqueles preocupados em
desenvolverem modelos econométricos baseavam-se no pressuposto de que as séries econdémicas € 0
implicito processo gerador de dados(1) era estacionario. A diferenca entre um processo estacionario e um
ndo estacionario depende do trend associado a esse processo. No primeiro caso, o trend associado é

deterministico e no segundo € estocastico ou aleatorio.

Uma série estacionaria possui média, variancia e covariancias constantes ao longo do tempo. Uma série
ndo estacionaria apresenta uma média diferente em diferentes momentos do tempo e a sua variancia tende

para o infinito com o tempo.

Dentro do conjunto de variaveis ndo estacionarias existe um grupo especifico o qual designamos por
variaveis integradas. Uma variavel X, é integrada de ordem d e denota-se por Xi~I(d) se tiver que ser
diferenciada d vezes para se tornar estacionaria, isto €, se

A ®X,= (1-L)™X~ 1(0) (2) (1)

Vérios testes tém sido apresentados para se poder determinar se uma série contém ou nao uma raiz
unitéria e, se sim, qual a sua ordem de integracdo. De entre esses destacam-se os testes de Dickey-Fuller
(DF), Dickey-Fuller Aumentados (ADF) e Phillips-Perron (PP).

Dickey e Fuller (1979) apresentam trés equagdes de regressdo para testar a existéncia de uma raiz

unitéria:

A X=y Xeate ¢ (2)

A Xi=ag+y X 1+€ ¢ (3)

A Xi=agty X atagt+e (4)

A diferenca entre estas trés regressdes reside na presenca de elementos deterministicos ao (drift) e a,t
(trend linear). Em todas se testa a hipétese nula da presenca de uma raiz unitaria contra a alternativa de

que a série é estacionaria.
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De uma forma geral podemos dizer que os testes sdo feitos até obtermos estacionaridade, ou seja,
comeca-se por testar a série original de ndo estacionaridade contra a alternativa de estacionaridade. Se
ndo rejeitarmos Hy, entdo a série contém uma raiz unitaria e terd que se calcular a primeira diferenca,
voltando-se a testar a sua estacionaridade. Se a hipotese nula é rejeitada a série é I(1), caso contrario
determinar-se-a a segunda diferenca e voltar-se-a a repetir o teste. Existem no entanto outros autores,
como Banerjee et al. (1993), que propde um processo diferente que sera comecar por testar 0 maior grau
de integracdo, no caso de as séries serem 1(2), ou seja, verificar se as primeiras diferencas sdo
estacionarias. Contudo, no nosso estudo adoptaremos a primeira analise atras referida nos testes que
desenvolvermos. Uma vez que o processo gerador de dados AR(1) do modelo DF é restrito para
representar todas as séries econdémicas, se substituirmos as regressdes 2, 3 e 4 por pProcessos
autoregressivos de ordem p estaremos perante os testes ADF. Os testes PP surgem como alternativa ao
testes ADF. Em vez de adicionar termos desfasados nas primeiras diferencas da variavel dependente para
solucionar o problema da autocorrelagcdo dos residuos, os autores desenvolveram uma correc¢cdo nao
paramétrica a aplicar a estatistica t de Dickey-Fuller sempre que o processo gerador de dados nédo é
AR(1).

O conceito de cointegracao foi introduzido por Granger (1981) e Granger e Weiss (1983). No entanto é

com Engle e Granger (1987) que este é desenvolvido em pormenor.

A interpretagdo econdémica da cointegracdo consiste no seguinte: Se duas ou mais séries nao estacionarias
estiverem ligadas por uma combinacdo linear por forma a que haja uma relacédo de equilibrio de longo
prazo, entdo mesmo que isoladamente contenham um trend estocastico, elas irdo ter um percurso bastante

préximo ao longo do tempo e a diferenca entre elas sera estacionaria.

De acordo com a definicdo de Engle e Granger (1987), seja X; um vector de n variaveis (X; = Xy, X, ...,

Xn). Diz-se que as variaveis sdo cointegradas de ordem d, b e denota-se por X; ~Cl (d,b) se:
1° Todos os elementos de X, forem I(d), ou seja individualmente séo integradas da mesma ordem.

2° Existe um vector o = (o 1, o 5, .....,0 ), tal que a combinagdo linear Z; = o "X (ot 1 X1, ot 2 Xop, v,

X € integrada de ordem (d-b), ou seja, é integrada de ordem inferior, onded>b >0e o = 0.

O vector o designa-se por vector de cointegragdo e se X; é um vector de n variaveis, entdo poderao existir
até n-1 vectores de cointegracdo. A literatura refere essencialmente dois métodos para a sua estimagéo.
Um que comeca com uma analise estdtica (regressdo estatica) obtendo desta forma o vector de

cointegracdo. Posteriormente é feita a especificacdo dindmica. Este método é conhecido como o método
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dos dois passos (Metodologia de Engle-Granger). Outra metodologia, conhecida como Abordagem de
Johansen, é uma abordagem mais geral onde se utiliza um sistema de equacfes dindmico. Esta

metodologia é utilizada quando existe mais do que um vector de cointegracao.

A determinacdo dos vectores de cointegracdo fez-se utilizando a metodologia de Johansen. Johansen

propde duas estatisticas para testar a significancia dos varios vectores de cointegracdo:

Teste do Traco - A traco(r) = -T 2 In(1-1 ), i= (r+1,...n) (5)

Teste do Maximo Valor Proprio - A max(r, r+1) = -TIn(1-A 1.1) (6)

Onde: T - n° de observagdes; r=0,...,n-1.

O procedimento do 1° teste consiste em testar sucessivamente se r=0 (ndo existéncia de vectores de
cointegracdo) , r< 1, r< 2, até que ndo se rejeite Ho. O segundo ensaia a hipotese de que existem no
maximo r vectores de cointegracdo contra a alternativa de existiem r+1. O correspondente valor de r
coincide com o ndmero de vectores de cointegracdo. Tanto um teste como o outro tém uma distribuicao
assimtotica cujos valores criticos foram obtidos por Johansen e Juselius (1990). O primeiro teste é ainda

apresentado por Johansen (1988).

O Teorema da Representacdo de Granger diz-nos que se X; € um vector de n varidveis (nx 1),
cointegradas (1,1) e com r vectores de cointegragdo (0 < r < n-1), entdo este vector tera entdo a seguinte

representagéo correctora de erro:

AB)(1-B)X; = -y Za+ur = -y o " Xeq + Ug (7)

Onde: Z.; = o "Xy1 (termo corrector de erro) que representa o desequilibrio entre as variaveis X; no
periodo t-1. Quanto mais elevados forem estes coeficientes, maior a resposta de X; ao desvio do periodo
anterior em relagdo ao equilibrio de longo prazo. Significa isto que no periodo t, os agentes econémicos
corrigem uma parte do desequilibrio detectado no periodo t-1. Esta equagdo separa assim os efeitos de

longo prazo (y o *) dos efeitos de curto prazo (A(B)).

2.2 Modelos de Séries Temporais

Séo vérios os métodos de séries temporais utilizados na previsdo da procura turistica. De entre eles, a
nossa escolha recaiu sobre quatro: Naive 1 e 2; Método do Alisamento Exponencial e Anélise da Curva

da Tendéncia.
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Naivel — Segundo Gaynor e Kirkpatrick (1994), este modelo é talvez o mais simples de previsdo

univariada. Usa o valor do periodo corrente como previsao para o periodo seguinte.

el = }rg [:g:l
Onde: Y, valor do periodo corrente

Naive 2 — O valor da varidvel num determinado periodo € igual ao valor registado no periodo anterior

multiplicado pela taxa de crescimento ao longo desse periodo, ou seja:

o Y, - ¥
Teal = Tyl + 21 (%
¥ia

Onde: Y;.valor do periodo corrente e Yy, .valor do periodo anterior.

Anadlise da curva da tendéncia — De acordo com Witt & Witt (1992) e Witt & Martin (1989) este método é

bastante utilizado uma vez que é relativamente facil de usar. Sdo ajustadas 10 curvas de tendéncia a cada

série (linear, constrained hiperbola, exponencial, geométrica, semilogaritmica, exponencial modificada,
quadrética, e log quadréatica). A curva que melhor se ajusta aos dados é entdo seleccionada para gerar

previsoes.

Alisamento Exponencial — Este é um método de revisdo continua de uma previsdo uma vez que tem em

consideragéo as alteragdes mais recentes nos dados.

Fra = 8§ =y + (- D8 50
Onde: o - constante; 0<a <1 S, _Estatistica Alisada Simples

De referir, no entanto, que se existir trend, ciclo ou sazonalidade, o alisamento expondencial simples ndo
deve ser usado. Dai que falemos em outros tipos de alisamentos. Se estivermos perante séries com trend
linear (Yy = a + b, + ¢) 0 método a aplicar serd o alisamento exponencial duplo que usualmente
designamos por Método de Brown. Este método contém mais um passo que o alisamento exponencial

simples. Partindo de (10) encontramos as estatisticas correspondentes ao segundo alisamento:

S22l +il- Sh (11)

Onde:Sf -Gegundo aisamento
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3. Dados

A Organizacdo Mundial do Turismo (1995) sugere que os dados devem obedecer a certas caracteristicas,
como sejam poder ser obtidos a um custo razodvel para as datas que se pretendem e, por outro lado,
devem também ser fiaveis, ou seja, sem erros. As séries devem ainda ser consecutivas e consistentes com

a variavel que se pretende prever.

Os dados usados neste estudo sdo anuais e referem-se ao periodo 1975-1997. As observacdes relativas ao
periodo 1975-1994 serdo utilizadas para estimar os modelos e as restantes serdo aplicadas para
efectuarmos a previsao para os anos de 1995 a 1997. A varidvel a prever é a procura turistica (defini¢do
de turista segundo a ONU a utilizar em todos os modelos) considerando os cinco paises mais
representativos das entradas turisticas em Portugal. Desta forma, denotar-se-do por TA, TE, TF, TH e
TRU as entradas de turistas da Alemanha, Espanha, Franga, Holanda e Reino Unido, respectivamente. Os
dados foram retirados das Estatisticas do Turismo do Instituto Nacional de Estatistica (INE), para os
periodos 1975-1991 e de 1992 a 1997 foram fornecidos pela Direc¢éo Geral do Turismo (DGT).

Relativamente as variaveis explicativas a utilizar nos modelos de curto e longo prazo (cointegracéo e
modelos ECM), consider-se-80 0s principais determinantes da procura turistica comumente aceites na
literatura da procura turistica. De entre eles destacam-se a variavel rendimento, o custo de vida no pais de

destino e o custo de viajar para o destino (variavel pregos).

PIE ypigem
IFC yigem * POF gy g

(12

S&o varias as formas de medir o rendimento. Alguns autores utilizam o rendimento pessoal disponivel,
mas outros preferem o uso de outras variaveis mais abrangentes como o Produto Interno Bruto ou o

Produto Nacional Bruto. No nosso caso optdmos por medir a variavel rendimento da seguinte forma:

Onde: PIByigem — Produto Interno Bruto de cada origem; IPCrigem — indice de Precos no Consumidor de
cada origem (base: 1990); POPigem — Populacdo de cada origem. As cinco séries correspondentes aos
rendimentos per capita a pregos constantes de 1990 da Alemanha, Espanha, Franca, Holanda e Reino
Unido, denotam-se respectivamente por RA, RE, RF, RH e RRU, sendo estas medidas nas moedas de
cada pais em questao.

Os dados do PIB e indices de Precos no Consumidor de cada origem foram obtidos através das
estatisticas do Fundo Monetério Internacional e os relativos as populagbes de cada pais emissor foram

retiradas das estatisticas da Eurostat.
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No que se refere a variavel pregos, consideraremos dois tipos de precos: custo de vida dos turistas no pais
de destino (Portugal); custo de viajar para o destino.

Relativamente ao primeiro custo, optdmos por construir um indice de custo de vida relativo:

IF CPar‘tugaE

(13

CF porruga =
TR IPC pagsas onizem * TTC Rortugad Pass e Origem

Onde: CVporyga - Custo de Vida em Portugal face a origem i (base: 1990); 1PCportygar- indice de Precos no
Consumidor em Portugal (base: 1990); IPCpas de origem - indice de Precos no Consumidor de cada pais de
origem (base: 1990); ITCporpais de origem —Indice da Taxa de Cambio entre o escudo portugués e as moedas

dos paises emissores de turistas.

Os dados relativos aos indices de precos no consumidor foram retirados das estatisticas do Fundo
Monetério Internacional, enquanto que os valores médios das taxas de cAmbio foram obtidos através das
estatisticas do Banco de Portugal. Denotar-se-do por CVA, CVE, CVF, CVH, CVRU, o custo de vida em

Portugal para os turistas alemées, espanhdis, franceses, holandeses e ingleses.

No que diz respeito ao custo de viajar para o destino, consideraremos dois tipos de custos. O custo de
transporte aéreo e o custo de transporte terrestre. Ndo se considerardo os primeiros custos no caso da
Espanha e os segundos no caso do Reino Unido, uma vez que depois de analisada a composigdo das

entradas de turistas por estas vias, verificou-se que esta era bastante reduzida.

O custo de transporte aéreo foi medido nas moedas de cada pais considerando dois tipos de tarifas: tarifas
de excursdo e tarifas PEX, a partida de Amsterdam, Frankfurt, Londres e Paris para Portugal. Todas as
tarifas foram retiradas de manuais APT — Air Passenger Tariff e fornecidas pela KLM e TAP. CAA,
CAF, CAH e CARU representam de forma respectiva 0s custos de transporte aéreo entre a Alemanha,

Franca, Holanda, Reino Unido e 0 nosso pais.

Para o célculo dos custos de transporte terrestre, h4 que considerar trés factores distintos: os pregos de
combustiveis; as distancias em kms entre as capitais dos paises emissores e Lisboa e 0 consumo médio de

combustivel. Os custos pretendidos resultam do produto destas variaveis.

Os precos dos combustiveis foram obtidos através de publicacbes da Eurostat "Anuério das Estatisticas da
Energia" e "Precos da Energia", excepto para o caso da Espanha cujos dados foram fornecidos pela

International Energy Agency e pela Direccdo Geral de Energia.
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Relativamente as distancias em kms entre as capitais dos paises emissores de turistas e Lisboa, os dados
foram fornecidos quer pelo Instituto Geografico do Exército quer pelo Automével Club de Portugal.

No que diz respeito ao consumo médio de combustivel considerou-se 0 consumo médio de um veiculo
ligeiro de passageiros (litros/100kms). Para a Alemanha os dados foram publicados pelo Federal Traffic
Ministry - "Traffic in figures" e foram obtidos através do Automobilclub von Deutschland (AvD) e da
Verband der Automobilindustrie e. V. (VDA). Para a Franga a variavel foi fornecida pelo Ministére de I’
Economie, des Finances et de I’Industric. No caso da Holanda foram as Estatisticas holandesas a
fornecerem a informagdo (CBS — Central Bureau of Statistics). No caso da Espanha, os dados foram
conseguidos através do Ministerio de Industria y Energia e pela Direccion General de Trafico (Ministerio

del Interior).

Por fim, e tal como ja referimos, os custos de transporte terrestre entre Portugal e os quatro paises
europeus em causa obtém-se multiplicando essas trés variaveis e dividindo por 100. Denotaremos por
CTA, CTE, CTF e CTH o custo de transporte terrestre e de forma respectiva entre 0 nosso pais e a

Alemanha, a Espanha, a Franca e a Holanda (medidos na moeda de cada pais).

Quer os custos de transporte terrestre quer os custos de transporte aéreo encontram-se deflaccionados pelo

IPC (base: 1990) pelo que as séries obtidas sdo a pregos constantes.

No que se refere a variaveis qualitativas, consideraremos uma dummy no nosso estudo — a que capta 0s

efeitos da crise de petroleo de 1979 — e que denotaremos por VQy; se t = 1979 e 0 em caso contrario.
4. Resultados

Antes de mais convém referir que os modelos de procura turistica sdao em geral do tipo log-linear, dai que
todos os resultados que se apresentam nesta secgdo estejam sempre associados aos logaritmos (de base

natural) de cada série.
4.1 Andlise da Cointegracédo e Modelos ECM

Vimos anteriormente que uma das primeiras condicdes para que duas ou mais variaveis sejam

cointegradas é a de serem integradas da mesma ordem.

Na andlise do nivel de integracdo das séries e de forma especifica no que se refere aos modelos a aplicar
nos testes DF, ADF e PP (1- modelos sem drift e sem trend; 2- modelos com drift e 3- modelos com drift

e com trend), foi tida em consideracéo a representacéo grafica das mesmas.
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Ainda no que se refere aos testes ADF, o nimero de desfasamentos (p), foi escolhido de acordo com o
valor de R? ou seja, se a introducdo de mais um desfasamento é significativo. No teste PP utilizou-se o
procedimento de Newey-West para determinar o nimero de periodos da correlagédo serial (¢ ) a incluir no

teste (truncation lag — em alternativa aos termos desfasados do teste ADF).

A aplicagdo dos testes DF, ADF e PP as vinte e trés séries em analise, permitiu-nos concluir que todas se
mostraram ser integradas de ordem 1, com excepc¢do da variavel rendimento no caso de Espanha que se
mostrou ser integrada de ordem 2. Desta forma, e uma vez que uma das condi¢des para que duas ou mais
séries sejam cointegradas é a de serem integradas da mesma ordem, no caso de Espanha trabalhou-se com

a primeira diferenca da variavel rendimento.

O ndmero de desfasamentos a considerara no VAR, foi escolhido de acordo com a sugestdo de Hall
(1991), referido por Marques (1992), ou seja, considerando aquele que proporcione os menores valores
para as estatisticas do traco e do méaximo valor proprio.

No que diz respeito ao calculo do nimero de vectores de cointegracdo e respectivas equacdes de longo
prazo, foi considerado apenas o teste do trago de Johansen. A razéo para tal prende-se com o facto de o
programa informéatico Eviews (2.0) apenas nos dar os valores correspondentes a esta estatistica e 0s

correspondentes valores criticos ao nivel de 1% e 5%.

Por fim, no que diz respeito a0 modelo a considerar nas equacfes de longo prazo, optdmos pelo modelo
que mais se adequava as representacGes graficas das variaveis, ou pelos modelos mais simples, a
semelhanca de Peixe (1998). Os resultados dos testes de cointegragdo encontram-se sintetizados na tabela
1.

Tabela 1 — Testes de Cointegracao

Valores Criticos Valores Criticos
Pais Ai Ho | A Traco
5% (Traco) 1% (Trago)
Alemanha |0.5277 |r< |33.7639 | 39.89 45.58
1
Espanha |0.0613 |r< |1.0756 |12.25 16.26

2
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Franca 0.4784 |r< 19.8010 |24.31 29.75
1

Holanda |0.5913 |r< | 25.7316 |29.68 35.65
1

R. Unido | 14.1670 r< |0.3418 |25.32 30.45
1

Fonte: Construcdo Propria através de dados recolhidos do Eviews

A andlise destes resultados, permite-nos concluir sempre pela existéncia de um Unico vector de

cointegracdo com excepgdo da Espanha, em que o teste do trago mostrou a existéncia de dois vectores.

As equacOes de longo prazo correspondentes a estes vectores apresentam-se de seguida. As estimativas

dos coeficientes representam as elasticidades de longo prazo em relagdo as varidveis independentes.

Algumas variaveis foram excluidas sempre que os coeficientes que lhe estavam associados apresentavam

um sinal contrario ao esperado, reestimando-se posteriormente os modelos.

InTA, = 30425 In RA, - 44748 In CFA, 17079 In CAA, - 2.0035 In CTA, +ﬁ1f

InTR, = -43552 InCVE, +0.1409 Trend +6 0571 +ﬁ1r

AIGRE ; = -0.1347 1n CFE, +0.0039 Trend -0.0116 +i5,

]nTF;_ = 2277010 RF;_ —3.9439]116‘1’11";_ —3.0222]116'17"13;_ +ﬁ1r

]nTHf = -198051n C"VHT -4.1057In C"AHT —I.DDDEInC'THf -0 T4EE+ ﬁl‘!‘

thHf = -193051n C"VHT -4.1057In CAHT —I.DDQEMCTHI_ -30T4EE+ ﬂl‘!‘

(14

(13

(18)

(17

(1)

(18)
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InTRU, =18216 In BRI, -1 6208 In CVRU, +0.0394 Trend -11.1371 + ﬁlr (1%

A anélise dos resultados permitem-nos logo a partida verificar que quer a varidvel representativa do custo
de vida dos turistas no nosso pais, quer a variavel rendimento s&o de real¢car no que toca ao seu impacto
na varidvel dependente, neste caso a procura turistica. Tais resultados sdo sem duvida um alerta para o
sector turistico, indo de encontro a realidade do turismo portugués durante a década de 90. Smith e Jenner
(1998) referem a este proposito: “The success of the 1980s and its accompanying expansion, especially on
the Algarve, led to a rapid increase in prices. Portugal suffered a major setback in 1993 when hotel
occupancy fell dramatically" (pag. 51). O maior problema nao serdo os precos em si, mas sim a relacao
qualidade/preco. Alguns autores sdo unanimes em afirmar que a qualidade das condi¢des tem vindo a
diminuir se comparada com 0s precos que se praticam, dai que este seja um aspecto que 0S responsaveis

turisticos ndo podem descurar.

No que diz respeito aos turistas holandeses, saliente-se ainda a importancia que o custo de transporte
aéreo tem na procura turistica, se comparado com o custo de transporte terrestre. A situacdo € inversa no
caso da Franca. Estes turistas sdo de facto mais sensiveis a alteragdes no custo de transporte terrestre

relativamente aos custos de transporte aéreo.

Relativamente a Alemanha, saliente-se que dos paises em analise este é o que faz mais sentido falarmos
no chamado "efeito de substituicdo™ a que Witt & Martin (1985) fazem referéncia, ou seja, 0s turistas sao
mais sensiveis a alteracfes no custo de transporte terrestre do que a altera¢cfes no custo de transporte
aéreo. A localizagdo geogréafica, assim como a liberalizagdo das rotas aéreas (custos ndo téo

determinantes), sdo factores que justificam tais resultados.

A crescente aproximacdo das economias portuguesa e espanhola, a abertura de fronteiras (livre
circulacao) e a aproximacdo geografica, entre os dois paises vao de encontro aos resultados obtidos para o
trend no caso de Espanha. Ja relativamente ao Reino Unido, é nossa convicg¢do que o seu efeito estard
relacionado com a descoberta pelos operadores turisticos do sul do pais, principalmente o Algarve, como

destino turistico.

A especificagdo dindmica dos modelos ECM permite-nos ainda confirmar alguns destes resultados.
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AInTA, = -0781AINCYA, | -0 549 Aln CTA, - 012924, + 5 (200)
(-2.2506) (-2.6339) (-4.9035)
T =18 RZ=04557  F(2,15) =6.2759 CHOW(3,19) =2 5766

— 2 - T <
Mln TE'!' =0.5042 Aln TET-I + 4 4878 My ]nRE!.__l + 0674 FQH_ 2 .EQElulf_l * g (21
(3.59293) (2.4334) (6.0574) (-1 3965
T=17 R4 =0.5824 F(3,13) =6.0429 CHOW (3197 =1.0542
Mln TFf = -1.2124 Aln C"j'".l'17'f - 06007 Aln CTFf—l - 05206 FQH_ - 03023 ﬁr—l g (25
(-2.9476) (-2.0957) (30375 (-5.1656)
T =18 R =0 6707 F(3,14) =9.5071 CHOW(E19) =1.0339
ﬁh’lTHr = 0.1083 —I.EEIIﬂMCAHf —D.jgglﬁf_l g (23
(42392) (-3.3817) (-6.2771)
T=19  RZ=07112 F2, 16) =19.7019 CHOW (3,200 =3 3144
ﬁ]nTRUr =02197 +5.4127 Aln RRUT = 03307 L\].nC'ARUT_l -1.1101 ﬁlf + f.;_ 24
(5.1308) (3.3162) (-1 £363) (-4.347%) (16 (-4.7605)
T=1% R =0.6207 F(3,14) =7 6367 CHOW(3,19) =1.7199

Encontrados esses modelos, as principais conclusdes a reter em termos de interpretacdo econémica dos

coeficientes sdo em alguns casos idénticas as obtidas com a analise das equagdes de longo prazo.

Repare-se na influéncia que a varidvel rendimento tem na procura turistica, principalmente no caso do
Reino Unido em que 0 seu peso é muito superior ao das outras variaveis. No que diz respeito a Espanha,
sdo as variagdes do rendimento do periodo anterior que influenciam a procura turistica contemporanea, o

que vem mais uma vez reforgar a importancia desta varidvel na procura turistica.

No caso de Espanha, é ainda de destacar a influéncia que a procura turistica do periodo anterior, tem na
procura turistica actual. Ndo s6 o "Word of Mouth Effect" podera ter uma grande influéncia nestes
resultados, mas também o efeito de habitua¢do, uma vez que dada a aproximacgdo geogréfica entre os dois
paises faz todo o sentido em existir. Para além disso, nos ECM’s, a variavel dependente desfasada

representa alguns dos efeitos associados a alteragdes dos gostos dos turistas.

Relativamente a Franca, Holanda e Reino Unido, destaca-se a importancia dos custos de transporte

terrestre no primeiro caso e 0s custos de transporte aéreo para 0s outros dois paises. Como seria de
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esperar relativamente a Franga, as variagdes dos custos do periodo corrente tém um maior impacto na

procura turistica actual do que as variagdes mais antigas.

E ainda de salientar o impacto da variavel dummy no caso de Franca e Espanha. Relativamente a este
Gltimo pais, o coeficiente associado a esta variavel apresenta um sinal contrario ao esperado. Pensamos,
no entanto, que a explicagdo para este sinal reside no facto de a crise petrolifera ndo ter tido um efeito
suficientemente forte que invertesse a entrada de turistas. De facto, se analisarmos as distancias em kms
entre Lisboa e as capitais europeias dos paises em analise, verificamos que a distancia entre Lisboa-

Madrid é bastante inferior(3).

Os resultados obtidos para os coeficientes de ajustamento em direccdo ao equilibrio permitem-nos
facilmente concluir que a capacidade de ajustamento é mais rapida no caso de Espanha, logo seguida do
Reino Unido, ou seja a fidelizacdo destes turistas ao nosso pais como destino turistico, € superior
relativamente aos outros paises. A ocorréncia de um choque num determinado periodo afectara de forma
mais significativa as entradas de turistas alemaes, uma vez que este pais é o que apresenta o coeficiente

mais baixo.
4.2 Modelos de Séries Temporais: Analise Comparativa da Precisdo das Previsfes

Tal como acontece em grande parte dos trabalhos de previsdo da procura turistica — veja-se por exemplo
Witt & Martin (1989), Witt & Witt (1992), Kulendran e King (1996), apresentam-se de seguida o0s
resultados da performance de previsdo quer dos modelos de curto e longo prazo apresentados no ponto
anterior quer dos modelos univariados apresentados na sec¢do 2. De acordo com Vvarios autores, deve-se
ter em conta ndo s6 um método (como sendo o melhor) mas sim considerar uma série de métodos por
forma a podermos comparéa-los em termos de precisdo. Os resultados dos métodos de precisdo RMSPE e

MAPE apresentam-se de seguida:

Tabela 2 - Precisdo das Previsées - MAPE

) . Alisamento Curva da
Pais/Modelo | Naive 1 | Naive 2 ) ) ECM
Exponencial Tendéncia
Alemanha | 0.0144 0.0401 |0.0156 0.0063 0.0160
Espanha 0.0036 |0.0262 |0.0101 0.0103 0.0142

Franca 0.0112 |0.0104 |0.0100 - 0.0163
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Holanda 0.0113 /0.0119 |0.013 - 0.0434

R. Unido 0.0109 | 0.0041 |0.0185 0.0261 0.0538

Fonte: Construcdo prépria através de dados recolhidos do Eviews

Tabela 3 - Precisao das Previsées - RMSPE

) . Alisamento Curva da
Pais/Modelo | Naive 1 | Naive 2 ) ) ECM
Exponencial Tendéncia
Alemanha | 0.0164 |0.0465 |0.0189 0.0092 0.0248
Espanha 0.0040 1 0.0088 |0.0111 0.0109 0.0154
Franca 0.0216 0.0106 |0.0110 - 0.0190
Holanda 0.0154 1 0.0125 |0.0162 - 0.0472
R. Unido 0.0111 1 0.0043 |0.0667 0.0273 0.0539

Fonte: Construcédo propria através de dados recolhidos do Eviews

Salvo no caso da Alemanha em que a analise da curva da tendéncia se destaca, os modelos Naive 1 e 2

mostram-se claramente os melhores modelos de previsao, seguidos do modelo de alisamento exponencial.

Tal como ja tinha acontecido em Kulendran e King (1996) e com excepg¢do do caso francés, quando a
medida RMSPE é utilizada os resultados obtidos para os modelos ECM séo desapontantes. Kulendran e
King (1996) deixam a questdo "no ar" de quais 0s motivos que estardo por detras de tais resultados. Uma
das possiveis respostas que os autores ddo tem subjacente os testes utilizados para determinar quer o0s
niveis de diferenciagdo quer a diferenciacdo sazonal. No entanto, e tal como ainda referem, poderéo ser
outros 0s motivos para que tal acontega. No nosso caso pensamos que 0 nimero de observagdes também

podera estar relacionado com estes resultados.
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5. Conclusao

Nos dias de hoje, é inegavel o reconhecimento de que a previsdo da procura turistica de um pais é de

extrema importancia, dado o seu papel crucial na economia.

A superioridade dos modelos econométricos ndo tem sido provada nos trabalhos relacionados com a
previsdo da procura turistica. Nos também ndo o conseguimos. Contudo, uma das principais vantagens
destes métodos é o que designamos por "What if Forecasting" e pensamos que isso foi conseguido neste
estudo.

Esperamos que esta investigagdo tenha um préstimo determinante para trabalhos empiricos posteriores,
bem como que sirva de porta a possiveis investigacoes futuras. A aplicacdo dos modelos ECM & procura
turistica em Portugal € praticamente inexistente, pelo que € desejavel que outras investigacdes sejam

feitas para afirmar se os proventos do nosso estudo empirico sdo definitivamente validos ou néo.
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NOTAS:
1 Processo estatistico pelo qual os dados sdo gerados (Harris, 1995: 2)
2 Uma série estacionéria diz-se integrada de ordem zero e denota-se por 1(0).

3 Distancia em kms entre Lisboa e as capitais europeias dos paises em analise: Lisboa — Madrid: 629.1;
Lisboa — Paris: 1760; Lisboa — Amsterddo: 2259; Lisboa — Berlim: 2806; Lisboa — Londres: 2101. Fonte:
Instituto Geografico do Exército e Automdvel Club de Portugal.



